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Agenda

A Caracteristicas das GPU accelerated databases
A Quals os principais players
A Exemplos com MapD

A Tradeoffs e consideracoes finais



Graphics Processing Units

A Alta capacidade de paralelismo
A CPUs: ~ 32 40 cores
A GPUs: ~ 5000 cores

A GPU processa workloads até 100x mais rapido comparado com
CPUs

A Reducao na quantidade requerida de servidores

A iBrute force horizontal scal ingo

A Disponivel nos principais Cloud Providers (AWS, GCP,
Azur eée)

NVIDIA
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Fonte: Introduction to GPU for Data Analytics



GPU: Aplicacoes
Computacao grafica  Mineracgéo criptomoedas

Realidade virtual

Veiculos

AUtBNOMOS Deep learning

Bancos de dados e Analytics Workload



GPU Accelerated Databases

A Otimizadas para utilizar o paralelismo das GPUs para processar

gueries
A JOIN, WHERE, GROUP BY,...

A Projetadas com foco em Analytics
A Alta performance na ingestao de dados
A Capacidade de renderizacao e visualizacao em tempo real

A Complemento ao ecossistema Hadoop

A Data Science: Analise exploratoria, feature engineering e interacoes em
tempo real

A Escalabilidade horizontal (adicionando maquinas)

A Escalabilidade vertical (adicionando GPUSs)



GPU Accelerated Databas&€snarios

A Interacdes em A Telecom

A Logs de sensores e A Mobilidade urbana
outros dispositivos X Retail
moveis (loT + Big P
Data) A Energia

A Dados
geolocalizados



Principais GPU Databases
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MapD 1T Massive parallel Database q

A dn-memory, columnstoreNBf I GA2y I f RFEGlF ol as

A Carrega a maior quantidade de registros possivel na memoaria da GPU

A Performéatico conbilhdesde registros
A (Bases de 5T810TB)

A Processangueriesem poucos milissegundos

A Possuenginede renderizacdo &rramentade visualizacdo propria
(MapD Immerse)

A Diferentes formas dengestdo: Sqoop, Kafka, Spark

A Aplicacdesanalytics geolocalizacde analiseexploratoriaem big
data



MapD

A Queries com SQL (JDBC Client)
A MapD Core: Single node ou Multi node

A Single node suporta 8 GPUs NVIDIA Tesla P40
A 192GB of GPU RAM

A Ingestio de dados padréo

A Criacao de tabela e ingestao sem fases de pré-processamento
A 1deal para cenarios de streaming

A Operacbes como WHERE, GROUP BY e JOIN sio
otimizadas para executar nativamente na GPU

A MapD Core Open source: github.com/mapd




MapD. Componentes
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Hot Data GPU RAM (LI)
Speedup = 1500x to 5000x 24GB to 256GB

Over Cold Data 1000-6000 GB/sec
COMPUTE

LAYER

Warm Data CPU RAM (L2)
Speedup = 35x to 120x 32GB to 3TB

Over Cold Data 70-120 GB/sec

Cold Data SSD or NVRAM STORAGE (L3)
250GB to 20TB
1-2 GB/sec

Data Lake/Data Warehouse/System Of Record

MapD Whitepaper: http://go3.mapd.com/resources/whitepapers/mapd/Ip







